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Аннотация: Одними из наиболее сложных проблем изучения различных экономических процессов являются 

оценка, моделирование и прогнозирование финансово-экономических показателей. Для краткосрочного прогнози-

рования временных рядов можно использовать модель Брауна. Если нужно учесть тренд без учета сезонности, 

подходит модель Хольта. Однако часто исследуемые финансовые показатели имеют трендовую компоненту  

и подвержены сезонным колебаниям. Такие процессы удовлетворительно моделируются временными рядами, 

включающими в себя как тренд, так и сезонную компоненту (тренд-сезонные временные ряды). Одним из эффек-

тивных способов моделирования тренд-сезонных временных рядов, включая прогнозирование показателей эконо-

мического процесса, является модель Хольта – Уинтерса, которая является развитием модели Хольта. К достоин-

ствам данной модели также относится ее достаточно простая реализация в различных пакетах прикладных про-

грамм, включая электронные таблицы Excel. Однако при использовании этой модели возникает необходимость 

подбора параметров модели, что может вызвать затруднения, поскольку алгоритм такого подбора неясен. В работе 

проанализированы возможные алгоритмы, применяемые при решении подобных задач, однако их реализация ма-

лопригодна в рассматриваемом случае. Поэтому мы предлагаем простой, но достаточно эффективный алгоритм, 

включающий минимизацию функционала ошибки, который часто используется в теории искусственных нейрон-

ных сетей. Программная реализация данного алгоритма является достаточно простой и не должна вызывать за-

труднений. Наши вычисления показали, что различный набор параметров модели может соответствовать практи-

чески неотличимым наборам прогнозных значений модели, и, следовательно, значения этих параметров не явля-

ются специфическими для рассматриваемого экономического показателя. 

 

ВВЕДЕНИЕ 

При моделировании экономических проблем часто 

приходится сталкиваться с необходимостью прогнози-

рования поведения исследуемых динамических показа-

телей. Часто эти показатели представлены временными 

рядами. 

Временные ряды представляют собой совокупность 

наблюдений за значениями некоторого показателя,  

упорядоченную по возрастанию временных значений 

[1–5]. Значения временного ряда также называют уров-

нями. Расстояния между уровнями временного ряда 

должны быть одинаковыми. 

Особый интерес представляют тренд-сезонные вре-

менные ряды, которые включают как трендовую, так  

и сезонную компоненту. Такие ряды могут, например, 

появляться при моделировании потребления энергоре-

сурсов [6]. Для краткосрочного прогнозирования тренд-

сезонных временных рядов можно использовать адап-

тивные модели с сезонной компонентой. Адаптивные 

модели могут на текущем шаге учитывать информа-

цию, полученную на предыдущих временных шагах,  

и отражать эволюцию динамических характеристик  

исследуемого объекта [7–9]. 

К популярным адаптивным методам краткосрочного 

прогнозирования относятся модели Брауна [10; 11], 

Хольта [12] и, для тренд-сезонных временных рядов, 

модели Хольта – Уинтерса [12], которые легко реали-

зуются численно, например в электронных таблицах 

Excel. Однако при проведении вычислений остается 

проблема, связанная с подбором адаптивных коэффи-

циентов модели. 

В работе предлагается простой и эффективный ме-

тод подбора коэффициентов в модели Хольта – Уин-

терса. Достоинством метода является простота его чис-

ленной реализации. 

Наши вычисления показали, что различные наборы 

коэффициентов могут дать практически совпадающие 

решения задачи, и, следовательно, значения адаптив-

ных параметров модели не являются специфическими 

для изучаемого экономического процесса. 

 

ОПИСАНИЕ МОДЕЛИ 

Мультипликативная модель Хольта – Уинтерса  

с линейным ростом имеет вид [2]: 

 

Yp(t + k) = [a(t) + k b(t)] F(t + k  L),            (1) 

 

где k  период упреждения;  

Y(t)  расчетное значение экономического показателя 

для t-го периода;  

a(t), b(t) и F(t)  коэффициенты модели;  

L  период сезонности (для квартальных данных L=4, 

для месячных данных L=12).  

F(t + k  L) является значением коэффициента сезонно-

сти того периода, для которого рассчитывается эконо-

мический показатель. Очевидно, что для малых значе-

ний t аргумент функции F будет отрицательным. 

Уточнение коэффициентов модели проводится по 

формулам: 

 

a(t) = 1Y(t)/F(t – L) + (1 – 1) [a(t – 1) + b(t – 1)],   (2) 

 

b(t) = 3[a(t) – a(t – 1)] + (1 – 3)b(t – 1),           (3) 

 

F(t) = 2Y(t)/a(t) + (1 – 2)F(t – L).                (4) 
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Для оценки начальных значений a(0) и b(0) приме-

няют методы эконометрики, для чего строят линейную 

модель регрессии для первых членов ряда [13; 14]. 

Как отмечалось выше, первые несколько значений t 

будут соответствовать отрицательному аргументу фун-

кции F. В этом случае значения коэффициентов сезон-

ности вычисляются как среднее арифметическое за эти 

периоды. Например, в рассматриваемом далее примере 

значение F(3) вычисляется как  

 

Y(1)/Ylin(1) + Y(5)/Ylin,                       (5) 

 

где Ylin(t) – значение экономического показателя, вы-

численное по линейной модели вида  

 

Y(t) = a(0) + b(0)t. 

 

Значения коэффициентов сезонности для положитель-

ных значений аргумента вычисляются по формуле (4). 

Для значений t1 значения Yp вычисляются по фор-

муле (1). Затем по формулам (2)–(4) находятся текущие 

значения всех параметров модели.  

Прогнозируемые значения Yp рассчитываются по 

формуле (1) при фиксированном t (в рассматриваемом 

примере это значение равно 16) и различных значениях 

k (в рассматриваемом примере значение k меняется  

от 1 до 4). 

 

ВЫЧИСЛИТЕЛЬНЫЕ АСПЕКТЫ МОДЕЛИ. 

РЕЗУЛЬТАТЫ И ОБСУЖДЕНИЕ 

Поскольку результаты вычислений и исходные дан-

ные удобно представлять в виде таблиц, для компью-

терной реализации описанного выше алгоритма удобно 

использовать электронные таблицы Excel (аналогично 

тому, как это сделано для различных экономических 

моделей в [15–17]). 

Рассмотрим компьютерную реализацию модели  

в Excel при заданных значениях  (1=0,3, 2=0,6, 

3=0,3). В качестве примера проанализируем моделиро-

вание и прогнозирование динамики цены акции Y(t) [2].  

В рассматриваемом примере месячных данных за че-

тыре года для построения линейной модели можно ис-

пользовать первые восемь членов ряда. Для вычисления 

значения a(0) целесообразно использовать функцию 

НАКЛОН, а для вычисления значения b(0) – функцию 

ОТРЕЗОК (группа «Статистические»). Начиная с t=0, 

значения Yp(t) рассчитываются по формулам (2)–(4). 

Исходные данные и результаты моделирования, по-

лученные нами в электронных таблицах Excel, показаны 

на рис. 1. Там же приведены соответствующие графики. 

Очевидно, что наиболее сложным и нетривиальным 

пунктом данной модели является подбор коэффициен-

тов 1, 2, 3. Будем далее обозначать это множество 

коэффициентов символом . 

Для вычисления значений применение традици-

онных вычислительных методов (например, метода 

градиентного спуска или различных модификаций сим-

плекс-метода [18–20]) является сложным и неудобным, 

поскольку в уравнение (1) предыдущее значение пока-

зателя входит неявно. 

Мы предлагаем следующий алгоритм вычислений, 

позволяющий одновременно определить подходящие 

значения . В качестве параметра, определяющего ка-

чество модели при фиксированном наборе значений  

выберем функционал 

 

  
2

yyErr


, 

 

где y


 и y – модельные и табличные значения результи-

рующего фактора соответственно. 

 

 

 
 

Рис. 1. Результаты моделирования по модели Хольта – Уинтерса 
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По аналогии с терминологией искусственных ней-

ронных сетей будем называть данный функционал 

функционалом ошибки. Значение функционала ошибки 

для набора значений 1=0,3, 2=0,6 и 3=0,3, предла-

гаемого в [2], равно 950,75.  

Значения 1, 2 и 3 принадлежат интервалу [0; 1]. 

Разобьем данный интервал на N отрезков равной вели-

чины 1/N. В результате получим разбиение единичного 

трехмерного куба в пространстве (1, 2, 3). Вычислим 

значение функционала Err в каждой точке разбиения  

и зафиксируем множество , соответствующее мини-

муму значений функционала. Для набора данных, соот-

ветствующих рис. 1, получаем значения: 1=0,4, 2=0,5 

и 3=0,2 , что соответствует значению функционала 

ошибки Err = 940,17. 

Наши вычисления показали, что два набора значе-

ний параметров  (0,4; 0,5; 0,2) и (0,3; 0,6; 0,3) соответ-

ствуют мало отличающимся значениям функционала 

ошибки, а результаты моделирования практически не 

отличаются визуально. Можно сделать вывод, что зна-

чения этих параметров не являются достаточно специ-

фическими и не могут существенно отражать природу 

изучаемых динамических процессов в экономике.  

Достоинство описанного выше алгоритма заключа-

ется в том, что его программная реализация не пред-

ставляет существенных трудностей в любых системах 

программирования и пакетах прикладных программ  

и дает достаточно хорошие результаты. 

 

ОСНОВНЫЕ РЕЗУЛЬТАТЫ И ВЫВОДЫ 

1. Предложен алгоритм вычисления параметров в мо-

дели Хольта – Уинтерса, не вызывающий существен-

ных трудностей при программной реализации и даю-

щий достаточно хорошие результаты. 

2. Результаты вычислений показывают, что набор 

значений параметров в модели Хольта – Уинтерса мо-

жет определяться неоднозначно, т. е. значения этих 

параметров не являются специфическими для иссле-

дуемого экономического процесса. 
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Abstract: Evaluation, modeling and forecasting of financial and economic indicators are the most complex problems 

while studying various economic phenomena. For the short-term forecasting of temporal series, the Brown model can be 

used. The Holt model can be applied if it is necessary to consider a trend without seasonality. However, the financial indi-

cators studied often have the trend component and are subject to the seasonal fluctuations. Such processes can be ade-

quately modeled by the temporal series including both the trend and the seasonal component (trend-seasonal temporal se-

ries). One of the most effective methods of modeling of trend-seasonal temporal series including the forecasting of eco-

nomic phenomena indicators is the Holt–Winters model that is the evolution of Holt model. Its rather simple implementa-

tion in various packages of application software including the Excel electronic spreadsheets is one of the advantages of this 

model. However, when using this model, it is necessary to select the model’s parameters that can cause difficulties as the 

algorithm of this selection is not clear. In this paper, the authors analyzed possible algorithms used for the solution of simi-

lar tasks; however, their implementation is hardly suitable in the case under discussion. That is why the authors offer sim-

ple but rather effective algorithm including the minimization of the error functionality that is often used in the theory of 

artificial neural networks. The program implementation of this algorithm is rather simple and should not cause difficulties. 

The authors’ calculations showed that the particular set of model parameters can correspond to almost indistinguishable 

sets of expected model values and, therefore, the values of these parameters are nonspecific to the economic indicator un-

der consideration. 

Вектор науки ТГУ. Серия: Экономика и управление. 2016. № 3 (26) 67


